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INTISARI

Implementasi Algoritma K-Nearest Neighbor dengan Decision Rule untuk
Subtopik Berita

Klasifikasi dokumen sering digunakan oleh instansi untuk merapikan tiap
dokumen yang mereka miliki agar dapat mudah ditemukan. Berita merupakan
sebuah dokumen kecil yang jumlahnya banyak, sehingga perlu dilakukan
klasifikasi untuk mempermudah pengaksesan data. Banyak berita yang sudah

terklasifikasi berdasarkan topik berita. Karena satu topik berita dapat memuat

banyak artikel,maka diperlukan juga klasifikasi ber btopik beritanya.

eberapa tahapan,
ap preprocessing yang
sorting.  selanjutnya dari hasil

Neighbor untuk menentukan

si subtopik.

klasifikasi subtopik berita sudah baik, dengan
yaitu 89,36%, diketahui bahwa hasil tersebut merupakan
menggunakan Decision Rule. Penggunaan Decision Rule
sebenarnya hanya menambahkan 1,07% dari hasil sebelumnya yaitu 88,29%.

Kata kunci : klasifikasi, K-Nearest Neighbor, Decision Rule, Stemming,

Tokenizing, TF-IDF, cosine, Euclidean distance
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BAB 1

PENDAHULUAN

1.1  Latar Belakang Masalah

Berita merupakan sebuah alat yang digunakan olefmanusia dari zaman ke

zaman. Berita memberikan informasi bagi man asi yang diberikan
tentulah aktual dan terpercaya. Setiap manusi ari informasi yang

terpercaya dan aktual setiap harinya. Di

Banyak surat kabar qmli pat desain webnya semakin mudah
dilihat oleh user. Pengkiasifi menjadi topik-topik berita membuat

pencarian berita dipermudah. surat kabar online memberikan sebuah fitur

emudahan at user mencari berita, berita dapat dicari melalui
ih detaill Sedikit dari surat kabar online menggunakan fitur tersebut.

-Nearest Neighbor sangat umum digunakan untuk

kategori yang |

pengkategorisasian teks. Hal tersebut diketahui karena algoritmanya yang mudah dan
efisien untuk Klasifikasi teks. Bukan hanya dari mudah dan efisien, sifat dari
algoritma K-Nearest Neighbor sendiri merupakan self-learning dimana algoritma ini
dapat mempelajari struktur data yang ada dan menkategorikan dirinya. Biasanya, K-
Nearest Neighbor selalu menggunakan majority vote sebagai landasan penentuan
dimana sebuah dokumen diklasifikasi. Permasalahannya adalah jika ada sebuah

kategori dimana kategori tersebut sudah mempunyai banyak dokumen, maka



kemungkinan besar yang terjadi jika ada dokumen baru dan mendekati kategori
tersebut akan ikut tergeser kedalam kategori karena penggunaan majority vote. Disini
penulis akan mengganti penggunaan majority vote menjadi sebuah Decision Rule
yang lebih baik agar penggunaan algoritma K-Nearest Neighbor dapat

dimaksimalkan.

1.2 Perumusan Masalah

Berdasarkan latar belakang masalah diatas, peridlis akan merancang dan

membangun sebuah sistem yang akan melakukan
berita. Masalah yang akan diteliti lebih lanjut a
1. Dengan menggunakan algoritmga Neighbor, apakah dapat
mengklasifikasi berita menja pik berita olahraga yang

sudah ditetapkan?

2. Dengan menggunakan Decision apakah berita yang terklasifikasi

lebih akurat dibardi goritma K-Nearest Neighbor saja?

1.3 Batasan Ma;

asalah dalam penelitian ini, yaitu :.
ap berita dibatasi menjadi 3 alamat website yaitu : bbc.com,

cnn.com, foxnews.com

2. Berita yang digunakan dikategorikan berdasarkan topik olahraga dan
terbagi menjadi 7 subtopik (Soccer, Formula 1, Basketball, Motorsport,
Baseball, Tennis, NFL)

3. Berita yang digunakan adalah berita dalam bahasa Inggris.

4. Penggunaan kata hanya menggunakan huruf. Angka akan dihilangkan.

5. Berita yang ditampilkan adalah berita yang diambil sebagai data set. Data

berita akan diambil 280 untuk data training yang diambil dari sumber



yang sudah ada dan 45 berita dari ketiga sumber yang telah ada dan 49
berita dari sumber lain (cbssport.com, nytimes.com, theguardian.com,
nbcsport.com).

6. Diasumsikan sistem pengklasifikasi yang dilakukan oleh surat kabar

online adalah benar.

1.4 Tujuan Penelitian

Tujuan dari penelitian ini adalah untuk mengklasifikasi berita menggunakan

algoritma K-Nearest Neighbor with Decision Rule.

15 Metode Penelitian

Metodologi yang akan dipa
1. Studi Pustaka
n dengan mempelajari teori — teori

jurnal dan bahan lain yang mendukung yang

Pada tahap ini sistem yang akan dirancang didasarkan pada
proses yang berlaku. Proses akan berlaku diawal dimana algoritma
Improved K-Nearest Neighbor digunakan untuk mengklasifikasi tiap
berita yang muncul dan akan terbagi menjadi 4 pilihan tab. User tidak
akan diberitahu tentang proses tersebut dan langsung dapat
menggunakan fitur pembacaan berita.

3. Pembangunan Sistem



Pada tahap ini program akan dibuat disesuaikan dengan
rancangan sistem.
4. Implementasi dan Testing
Pengujian terhadap program dengan melihat apakah semua
berita yang ada dapat terklasifikasi dengan benar di subtopik -
subtopiknya masing - masing
5. Analisis Hasil Percobaan dan Evaluasi
Pada tahap ini kesimpulan dapat ditariik setelah melakukan uji

coba pada program.

1.6 Sistematika Penulisan

Penulisan laporan skripsi ini diba@ j i bab, yaitu :
Bab 1 PENDAHULUAN erisi latap belakang masalah, perumusan

Bab 3 DAN PERANCANGAN SISTEM yang berisi perancangan

sistem yang epgberikan gambaran sistem yang akan dibuat serta prosedur—
prosedur yang digunakan dalam sistem.

Bab 4 IMPLEMENTASI DAN ANALISIS SISTEM yang berisi implementasi
dari hasil perancangan sistem dan pengujian terhadap sistem yang telah dibuat.

Bab 5 KESIMPULAN DAN SARAN yang berisi kesimpulan atas sistem yang
telah dibuat serta saran-saran dalam pengembangan dari Skripsi ini agar dapat

dikembangkan kembali.



BAB 5

KESIMPULAN DAN SARAN

5.1. Kesimpulan

ifikasi menunjukan

an hasil persentase

88,29%. Dari k yang sama ion Rule yang ada dan

earest Neighbor with Decision Rule.

Rule hanya akan menambah keakuratan yang

ng mampu memaksimalkan performa K-Nearest

diri. Dari Algoritma K-Nearest Neighbor sendiri sudah
an karena hasilnya yang tinggi.

4. TF.IDF selalu akan digunakan sebagai pembobotan K-NN dengan
diingat bahwa ada word count bonus dimana hasil IDF akan
ditambahkan dengan 1. Selain itu, hasil Euclidean Distance sebagai
Decision Rule merupakan hasil yang signifikan dan jelas,

memungkinkan penulis untuk memberikan hasil yang lebih baik.

45



5.2. Saran

Sistem yang digunakan merupakan Klasifikasi terhadap subtopik berita, maka

dari itu dalam pengembangan sistem kedepan,

1. Hasil preprocess yang lebih baik, dimisalkan penambahan stopword dari link dan
buku yang sudah ada, stemming yang mempunyai library sendiri, hasil stemming
yang diharapkan tidak membuat keambiguan dalam sebuah proses.

2. Tidak menutup kemungkinan untuk menambahkan at engganti sistem dengan

Decision Rule baru dan Algoritma baru.
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