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BAB 1
PENDAHULUAN

1.1. Latar Belakang Masalah

Salah satu teknologi yang sedang gencar dipelajari adalah data mining,
dimana aplikasinya sangat luas mulai dari fraud detection, credit scoring, hingga
sentiment analysis. Data mining merupakan proses mengubah data mentah menjadi
informasi yang berguna (Sharma et al., 2014). Proses data mining berjalan secara
semiotomatis dan digunakan untuk membantu pengambilan keputusan.

Dalam jual beli saham, umumnya pelaku. dibagi menjadi dua jenis yaitu
technical analyst dan fundamental analyst. Fundamental analyst memperkirakan
harga saham berdasarkan nilai nyata dari sebuah perusahaan terdaftar, sedangkan
technical analyst memprediksi harga saham berdasarkan pola dari ringkasan saham
yang menunjukkan sentimen pasar.

Berdasarkan data-dari Bursa Efek Indonesia (BEI) pada 22 April 2019,
tercatat terdapat 632 perusahaan terdaftar dan saham beredar sebanyak
15.705.859.354 lembar dengan rata-rata frekuensi transaksi per hari sebanyak
389.865 kali. Jumlah data yang sangat banyak tentunya menyulitkan apabila
diproses secara manual, sehingga sistem yang memanfaatkan data mining dapat
membantu proses analisis dan meningkatkan akurasi prediksi harga saham.

Metode yang akan digunakan untuk membangun sistem dalam penelitian ini
adalah Random Forest Classifier. Sistem akan menerima data ringkasan saham
harian dan menghasilkan label prediksi harga saham yang bernilai naik, turun, atau

tetap.

1.2. Rumusan Masalah
Permasalahan yang akan dibahas pada penelitian ini adalah:
1. Bagaimana cara mengimplementasikan metode Random Forest Classifier
untuk memprediksi harga saham?
2. Bagaimana performa metode Random Forest Classifier dalam memprediksi

harga saham berdasarkan akurasi?



1.3.

Batasan Masalah

Pada penelitian ini, penulis memberikan batasan masalah, antara lain:

1. Data yang digunakan dibatasi menjadi ringkasan saham perusahaan yang

1.4.

terdaftar pada LQ45 versi Agustus 2018-Januari 2019 selain Waskita Beton
Precast Tbk. (WSBP), Barito Pacific Tbk. (BRPT), Indika Energy Tbk.
(INDY), dan Media Nusantara Citra Tbhk. (MNCN).

Data yang digunakan diambil dari data Phillip Sekuritas Indonesia terhitung
sejak 1 Juli 2015-30 Juni 2018 (data latih) dan 1 Juli 2018-31 Desember 2018
(data uji).

Rentang waktu perubahan harga saham yang digunakan adalah 1 hari, 5 hari,
dan 20 hari.

Hasil prediksi adalah prediksi harga dengan label bernilai naik, turun, atau

tetap.

Tujuan Penelitian
Tujuan dari penelitian ini adalah. mengimplementasikan metode Random

Forest Classifier untuk memprediksi harga saham dan mengukur performanya

berdasarkan akurasi.

1.5.

Metodologi Penelitian

Dalam penyelesaian tugas akhir ini, penulis menggunakan beberapa metode, yaitu:

1. Pengumpulan Data

Pada tahap ini, data yang dibutuhkan dikumpulkan untuk digunakan pada

tahap selanjutnya.

2. Perancangan dan Pembuatan Sistem

Tahap ini terdiri dari beberapa sub-tahapan, yaitu:

2.1.Pelabelan Data

Dataset yang ada dilabeli sesuai dengan kondisi harga saham pada hari
tersebut dibanding 1 hari, 5 hari, dan 20 hari berikutnya. Label yang
digunakan dalam penelitian ini adalah naik, turun, dan tetap.
2.2.Penghitungan Technical Indicators



Seluruh dataset kemudian dihitung nilai technical indicators-nya, yang
meliputi On-Balance Volume, Chaikin Oscillator, Moving Average
Convergence/Divergence, dan Bollinger Bands.

2.3.Pembentukan Fitur

Dataset yang sudah dihitung nilai technical indicator-nya kemudian
dibentuk menjadi beberapa dataset, yaitu plain yang fiturnya adalah
data ringkasan saham harian serta technical indicator-nya, grouped
yang fiturnya adalah kondisi technical indicator terhadap hari
sebelumnya (naik, tetap, dan turun) dan nilainya terhadap garis nol
(positif, nol, negatif), serta onehot yang fiturnya merupakan hasil one-
hot encoding terhadap fitur grouped:

2.4 Klasifikasi

Pada tahap ini dibentuk®model Random Forest untuk setiap kode
saham, tipe fitur, dan rentang waktu.

2.5.Evaluasi

Pada tahap ini performa model yang dibentuk dievalusi dengan

mengukur akurasinya menggunakan confusion matrix.

3. Analisis

1.6.

Analisis kemudian dilakukan terhadap nilai akurasi yang didapatkan dari

hasil evaluasi terhadap sistem.

Sistematika Penulisan
Penulisan laporan tugas akhir ini dibagi menjadi 5 bagian, yaitu:

Bab 1 Pendahuluan yang berisi tentang gambaran umum penelitian. Bab ini

terdiri dari latar belakang penelitian, rumusan masalah, batasan-batasan masalah,

hipotesis, metodologi penelitian, serta sistematika penulisan dari penelitian.

Bab 2 Tinjauan Pustaka dan Landasan Teori yang berisi bahasan penelitian

dari berbagai referensi mengenai topik penelitian.

Bab 3 Metodologi Penelitian yang berisi rancangan pembangunan sistem,

arsitektur sistem, algoritma yang digunakan dalam pembuatan sistem, alur kerja



sistem, serta pemenuhan kebutuhan akan hardware maupun software untuk
mendukung penelitian yang akan dilakukan oleh penulis.

Bab 4 Hasil dan Pembahasan yang berisi uraian detil implementasi sistem dan
analisis dari implementasi sistem.

Bab 5 Kesimpulan dan Saran yang berisi kesimpulan dari hasil penelitian

serta saran-saran untuk penelitian selanjutnya yang sejenis.



BAB 5
KESIMPULAN DAN SARAN

5.1. Kesimpulan

Metode Kklasifikasi menggunakan Random Forest telah berhasil

diimplementasikan untuk memprediksi harga saham LQ45, walaupun hasil yang

didapatkan masih jauh dari sempurna. Berdasarkan analisis terhadap hasil

pengujian yang telah penulis lakukan, dapat diambil kesimpulan sebagai berikut:

5.2.

1. Hasil pengujian menunjukkan bahwa tipe fitur plain menghasilkan akurasi

yang lebih tinggi daripada tipe fitur grouped dan one-hot. Penerapan one-hot
encoding terhadap fitur-fitur grouped juga tidak berpengaruh signifikan
terhadap nilai akurasi.

. Semakin besar rentang waktu, nilai akurasi umumnya akan bernilai semakin

besar, hal ini berlaku untuk seluruh tipe fitur.

Secara umum, tingkat akurasi tidak berkisar jauh dari 50%. Namun dalam
beberapa kasus nilai akurasi melebihi 70%, bahkan nilai akurasi kode saham
ANTM untuk tipe fitur plain dan rentang waktu dua puluh hari mencapai
80,6%.

Chart dari kode saham ANTM pada periode April 2016 hingga Desember
2018 cenderung bersifat sideways dengan nilai yang hampir selalu berada di
antara 600 dan 1.000. Hal ini mungkin menjadi salah satu faktor tingginya
nilai akurasi kode saham ANTM untuk tipe fitur plain.

Saran

Saran yang dapat penulis berikan terhadap penelitian lanjutan dan

pengembangan sistem selanjutnya adalah sebagai berikut:

1. Pengujian dilakukan dengan menggunakan technical indicator yang

jumlahnya sangat banyak, sedangkan dalam penelitian ini hanya digunakan
empat technical indicator.

2. Penggunaan database management system selain SQLite, karena SQLite

hanya mengizinkan satu proses tulis dalam satu waktu, sehingga memakan

waktu saat proses input data.
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